
Bölüm

Bu Ünitede Neler Öğreneceksiniz?

	♦ Bu üniteyi tamamladıktan sonra;

	♦ Büyük veri mimarisi için bulut sanallaştırma teknolojilerini, 
büyük veri ekosistemi mimarisini ve araçlarını,

	♦ Veri toplama mekanizmasını, 

	♦ Veri akış mimarisini, 

	♦ Veri kalitesi analizini, veri modelleme işlemini açıklayabilecek,

	♦ Hadoop kurulumunu yapabilecek ve Hadoop ile bir büyük veri 
örneği çözümleyebileceksiniz.

Hedefler

	♦ Büyük veri mimarisini tanımlamak 

	♦ Büyük veri toplama mekanizmasını tanımlamak

	♦ Veri akış mimarisini ve veri modelleme kavramlarını tanımlamak.
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3. Veri akış mimarisini tanımlamak
Akış verileri, genellikle  yüksek hacimlerde ve yüksek hızda  sürekli olarak üre-
tilen verileri ifade etmektedir. Veri akış mimarisi, birden çok kaynaktan büyük 
hacimli akış verilerini almak ve işlemek için oluşturulmuş bir yazılım bileşenleri 
kütüphanesidir. Geleneksel veri çözümler yöntemleri, toplu halde veri yazmaya ve 
okumaya odaklanırken veri akış mimarisi verileri üretildikleri anda hemen kul-
lanır, depolamaya devam eder ve kullanım duruma göre ek bileşenleri içerebilir.

4. Veri modelleme kavramlarını tanımlamak
Veri modelleme belirli biçimsel yöntemler uygulayarak bir bilgi sistemi için bir 
veri modeli oluşturma sürecidir. Veri modelleme, verileri kavramsal olarak tem-
sil etmenize ve veri nesneleri ile kurallar arasındaki ilişkiye izin verir. Veri mo-
delleri geleneksel olarak bir projenin analiz ve tasarım aşamalarında oluşturulur.  
Proje gereksinimlerinin tam olarak anlaşıldığından ve karşılanacağından emin 
olunmasını sağlar. Veri modelleme yazılım geliştiricileri tarafından kod yazmaya 
başlamadan önce hataların belirlenmesine veya gerekli değişiklikleri yapılmasına 
öncülük ettiğinden dolayı faydalıdır.
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