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Bu Unitede Neler Ogreneceksiniz?

Bu tniteyi tamamladiktan sonra;

Byiik veri mimarisi icin bulut sanallastirma teknolojilerini,
buyilk veri ekosistemi mimarisini ve araclarin,

Veri toplama mekanizmasini,
Veri akis mimarisini,
Veri kalitesi analizini, veri modelleme islemini aciklayabilecek,

Hadoop kurulumunu yapabilecek ve Hadoop ile bir buyiik veri
ornegi coziimleyebileceksiniz.

Hedefler
Buytik veri mimarisini tanimlamak
Buyuk veri toplama mekanizmasini tanimlamak

Veri akis mimarisini ve veri modelleme kavramlarini tanimlamak.
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3. Veri akis mimarisini tanimlamak

Akas verileri, genellikle yiiksek hacimlerde ve yiiksek hizda siirekli olarak iire-
tilen verileri ifade etmektedir. Veri akis mimarisi, birden ¢ok kaynaktan biiyiik
hacimli akis verilerini almak ve islemek i¢in olusturulmus bir yazilim bilesenleri
kiitiphanesidir. Geleneksel veri ¢oziimler yontemleri, toplu halde veri yazmaya ve
okumaya odaklanirken veri akis mimarisi verileri iiretildikleri anda hemen kul-
lanir, depolamaya devam eder ve kullanim duruma gore ek bilesenleri icerebilir.

4. Veri modelleme kavramlarini tanimlamak

Veri modelleme belirli bi¢imsel yontemler uygulayarak bir bilgi sistemi i¢in bir
veri modeli olusturma siirecidir. Veri modelleme, verileri kavramsal olarak tem-
sil etmenize ve veri nesneleri ile kurallar arasindaki iliskiye izin verir. Veri mo-
delleri geleneksel olarak bir projenin analiz ve tasarim asamalarinda olusturulur.
Proje gereksinimlerinin tam olarak anlasildigindan ve karsilanacagindan emin
olunmasini saglar. Veri modelleme yazilim gelistiricileri tarafindan kod yazmaya
baslamadan 6nce hatalarin belirlenmesine veya gerekli degisiklikleri yapilmasina
onciiliik ettiginden dolay: faydalidir.
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