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GIRIŞ

Tıp alanında radyoloji diğer bölümlere göre yeni bir bilim dalıdır. Radyoloji 
biliminin doğuşuna X ışınlarının ve radyoaktivitenin keşfedilmesi neden olmuş-
tur. Bu keşifler sonucunda radyoloji tıp alanında hastalıkların tanı ve tedavisin-
de kullanılmaya başlamıştır. Radyoloji 1900’lü yılların başında bir tıp dalı ola-
rak kliniğe girmiştir. Radyolojinin temel inceleme yöntemi x ışınlarını kullanan 
röntgendir. Sonraları değişik enerji türlerinin kullanılması ile birlikte farklı  yön-
temler geliştirilmiştir. Bu yöntemler bilgisayar ve x ışının birlikte kullanılmasıy-
la bilgisayarlı tomografi(BT), hidrojen atomundan sinyalleri toplayan magnetik 
rezonans görüntüleme(MRG) ve sesin dokulardan yansıması sonucu görüntü 
oluşturan ultrasonografi (USG) günümüz radyolojik modalitelerinin temellerini 
oluşturmaktadırlar. Bu radyolojik modalitelerin her biri organizmanın görüntü-
sünü farklı enerji veya farklı fizik kuralları kullanarak elde ederler. Son yıllarda 
teknolojinin baş döndürücü bir şekilde ilerlemesi ile birlikte radyolojik modali-
telerde de hızlı bir ilerleme gerçekleşmiştir. Radyoloji günümüzde tanı ve tedavi 
amacıyla çok sık kullanılan bir bilim dalı haline gelmiştir.

Radyolojik görüntülemede  tanı ve tedavi  endikasyonları hızlı bir şekilde artış 
göstermektedir. Bu yüzden  radyolojik görüntüleme hasta bakımında önemli bir  
yer tutmaktadır . Bu hızlı artış daha az invaziv tedavi, hızlı, doğru  ve uygun ma-
liyet sonucunda gelişmektedir. Teknolojik gelişmelerin artması ile birlikte radyo-
lojik ekipmanların kullanımıda doğru orantılı olarak artmıştır. İleri düzey tek-
nolojik gelişmeler yüksek çözünürlüklü görüntüler elde edilmesini, daha küçük 
anatomik yapıları ve dokuların mikroskopik düzeyde anormallikleri hakkında 
bilgi vermektedir. Yüksek çözünürlüklü görüntülerde görüntü sayısının artması 
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