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MEDIKAL GÖRÜNTÜ 
IŞLEMEDE DERIN 

ÖĞRENME YÖNTEMLERI 
VE KONVOLÜSYONEL 

SINIR AĞLARI 

Teknolojinin hızlı bir gelişme göstermesi sağlık alanında birçok konvansiyo-
nel yöntemin dijital dönüşüme uğramasına öncülük etmiştir. Yaşanan bu hızlı 
dönüşüm, sağlık hizmetlerinde pek çok kazanımı beraberinde getirmiştir. Sağlık 
hizmetlerinde genellikle dijital dönüşüm denildiğinde, hastane içerisindeki oto-
masyon sistemleri, teletıp veya evde sağlık hizmetleri alanında yaşanılan tekno-
lojik gelişmeler düşünülmektedir. Teknolojinin gelişimi ile koruyucu hekimliğin 
yanısıra, tedavi edici hekimlikte, özelliklede tanı işlemlerinde uygulanan birçok 
konvansiyonel yöntem, yerini dijital yöntemlere bırakmaktadır. Hastalık tanıla-
rında dijital dönüşümün gelişimi, son yıllarda adını sıkça söz ettiren yapay zeka 
ve derin öğrenme yöntemlerine bağlı olarak gerçekleşmiştir. Yapay zeka ve derin 
öğrenme, son on yılda hızlı bir gelişme göstererek tüm bilim alanlarında aktif 
şekilde kullanılabilir hale ulaşmıştır. Yapay zeka, çok büyük veri kitlelerinde, ve-
riler içerisindeki örüntüyü öğrenerek veya işlem aşamalarını yineleyerek kendini 
geliştiren, insanın biyolojik öğrenme mekanizmasını taklit eden yöntemlerden 
oluşmaktadır. Bugün birçok çalışma alanında yapay zeka uygulamaları, çalışan-
ların işlerini kolaylaştırmaktadır. Savunma sanayinde, sağlık sektöründe, finansal 
iş kurumlarında, endüstriyel şirketlerde ve birçok benzer iş sahasında yapay zeka 
yöntemleri güçlü bir şekilde uygulanmaktadır. Klinik karar destek sistemlerinin 
temelinde yer alan derin öğrenme yöntemleri, tanı ve tedavi aşamasında birçok 
uygulamanın içerisinde kullanılmaktadır. 

Medikal görüntüleme yöntemleri, hastanın klinik bulgularının ortaya ko-
nulmasındaki en önemli araçlardan biridir. Lezyonların belirlenmesinde, tanıya 
karar verilmesinde ve tedavi prosedürünün belirlenmesinde medikal görüntüle-
me yöntemleri hekime bilgi sağlamaktadır. Hastaya uygulanacak tedavi prose-
dürünün başarısı, doğru tanı ile koreledir. Doğru tanıya karar verilebilmesinde 
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Konvolüsyonel sinir ağları medikal alanda, özelliklede görüntü işleme ve 
hastalık tahminlerinde başarılı bir şekilde uygulanmaktadır. Yöntem, medi-
kal görüntülerin analizinde yüksek performans sağlamaktadır37. Benzer şekilde 
hastalıkların erken teşhisi, bilişsel fonksiyonlar ve fonksiyonel bozuklukların 
belirlenmesinde konvolüsyonel sinir ağları sıklıkla tercih edilen bir yöntem ol-
muştur38-39. Konvolüsyonel sinir ağları hızla gelişimini sürdürerek radyolojik gö-
rüntüleme, dermatolojik görüntüleme ve histopatolojik görüntülemede yüksek 
performans ile klinisyenlere karar almada kolaylık sağlayacak uygulamaların 
içinde yer almaktadır40.
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