
- 5 -

DOI: 10.37609/akya.63.c666

MAKINE ÖĞRENIMI, DERIN ÖĞRENME VE  
BÜYÜK VERI: ACIL TIP İÇIN TEMEL KAVRAMLAR

2 BÖLÜM

Mustafa Agah TEKİNDAL1 

Zeynep ÖZEL2

GIRIŞ

Acil Tıpta Veri Kullanımının Artışı
Günümüzde dijital sağlık teknolojilerindeki baş döndürücü ilerlemeler, acil tıp 
alanında veri kullanımını sadece bir seçenek olmaktan çıkarıp, vazgeçilmez bir 
ihtiyaç haline getirmiştir. Elektronik sağlık kayıtları (ESK), ileri düzey görüntü-
leme sistemleri, laboratuvar bilgi ağları ve giyilebilir teknolojiler gibi çok sayıda 
dijital kaynaktan elde edilen veriler; hacim, hız ve çeşitlilik bakımından benzeri 
görülmemiş bir büyüme sergilemektedir. 

Bu veri patlaması, acil servislerdeki klinik bilgilerin semptomlar, hayati bul-
gular, hastalık öyküleri yanı sıra çevresel faktörler, operasyonel süreçler (yatak 
doluluk oranları, hasta akış süreleri, personel planlaması gibi) ve hatta epidemi-
yolojik verilerin çok katmanlı analizine imkân tanımaktadır. Artık veriler sadece 
kayıt altına alınmıyor; sağlık hizmetlerinin hızını, kalitesini ve sürdürülebilirli-
ğini yeniden tanımlayacak içgörülere dönüştürülüyor.
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timum şekilde kullanılabilir. Elektronik sağlık kayıtları sistemleri ve cihaz sen-
sörlerden gelen veriler ile hasta hareketi ve müdahale gerektiren durumları takip 
etmeyi sağlar. Bu takip ile hızlı müdahale gerektiren durumları izlemeyi sağlar. 
Gelişmiş düzeydeki büyük veri analitiği modelleri ile triyaj aşamasında hasta-
ların hayati bulguları, semptomları ve hastalık geçmişine bakarak risk tahmini 
yapabilir. Bunun sayesinde hastaların aciliyetlerinin belirlenmesi ve tedavi yön-
lendirmesi yapabilir. Bu şekilde hastaların akışı da hızlanabilir. Yatak doluluk 
oranları ve ekipman kullanım oranlarını analiz ederek optimal kullanılmasını 
sağlayabilir. Bu şekilde gerekli yatak ve ekipmanın hazır olması kolaylaşır. Has-
taların hayati bulguları, semptomları ve hastalık geçmişi gibi veriler ile hassas 
değişiklikleri belirleyerek kalp krizi, sepsis gibi kritik hastalıkların erken tespiti 
ile uyarı sağlayabilir. Benzer hastalıkları olan hastaların geçmiş tedavilerini ana-
liz ederek tedavi yöntemlerinin hangi durumlarda en etkili olduğunu belirlemek 
için kullanılabilir. Bu sayede hem kanıta dayalı hem de standartlaştırılmış tedavi 
yöntemleri ortaya çıkmış olur. Büyük veri analitiği ile acil servislerde karşılaşı-
lan klinik ve operasyonel zorluklar için veriye dayalı çözüm ve öneriler sunarak 
güvenli, verimli yönetime olanak sağlayabilir. 

ACIL TIPTA MAKINE ÖĞRENIMI VE DERIN ÖĞRENME 
UYGULAMALARI

Acil tıp, dinamiklerin her an değiştiği, kritik hasta kitlesi ve yüksek ve doğru 
karar baskısının olduğu ortamda makine öğrenmesi ve derin öğrenme benzersiz 
bir uygulama seçeneğidir. Bu ileri yöntemler ile hasta ve hastane ile ilgili tüm 
verilere dayanarak karar destek sistemleri ile acil servislerde yaşanan zorluklara 
yenilikçi çözümler sunmaktadır. Genel olarak değerlendirildiğinde makine öğ-
renmesi ve derin öğrenme, acil tıpta daha doğru ve kişiselleştirilmiş karar alma 
ile hasta güvenlik ve bakım kalitesi üzerinde önemli ölçüde artırabilir. Acil sağlık 
hizmetlerinin geleceğini önemli ölçüde şekillendirebilir.
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