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TIBBI GÖRÜNTÜ İŞLEMEDE DERIN ÖĞRENME: 
TEORI, MIMARILER VE UYGULAMALAR

3 BÖLÜM

Özlem KARABIBER CURA1

TIBBI GÖRÜNTÜLEMENIN KRITIK ROLÜ 

Modern tıp pratiğinde tıbbi görüntüleme, hastalıkların teşhisi, tedavinin plan-
lanması ve takibinde önemli rol oynar. Teknolojinin gelişmesiyle birlikte bu rol 
daha da genişlemiş ve sağlık hizmetlerinin kalitesi önemli ölçüde iyileşmiştir. 
Farklı görüntüleme teknikleri, çok çeşitli tıbbi rahatsızlıkların tespiti, teşhisi ve 
izlenmesi için farklı faydalar sağlamaktadır. X-ışını, Manyetik Rezonans Görün-
tüleme (MRI), Bilgisayarlı Tomografi (BT) ve ultrason görüntüleri de dahil ol-
mak üzere birçok tıbbi görüntüleme tekniği bulunmaktadır (1,2).

Tanıdaki Kritik Rolü

Vücudun içyapısının görsel olarak incelenmesine olanak tanıyan tıbbi görün-
tüleme, geleneksel klinik muayene yöntemlerinin sınırlarını aşmaktadır. Birçok 
hastalık, klinik semptomlar ortaya çıkmadan önce tıbbi görüntüleme ile teşhis 
edilebilir. Tıbbi görüntüler, hastalığın konumunu, boyutunu, yayılımını ve diğer 
özelliklerini net bir şekilde göstererek doğru teşhis koymayı kolaylaştırır. 
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