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GIRIS

Tip bilimi, teknolojiyle birlikte evrimlesmekte ve bu evrim, saglik hizmetlerinin
sunumunda yeni bir ¢agin kapisini aralamaktadir. Bu doniistimiin en dikkat ¢e-
kici unsurlarindan biri, yapay zekanin (YZ) saglik sistemlerine entegrasyonudur
(1). Derin 6grenme, makine 6grenmesi ve yapay sinir aglari gibi ileri algoritma-
larin klinik karar verme siireglerine katilmasi, saglik hizmetlerinde verimlilik,
dogruluk ve hiz gibi temel parametrelerde ¢arpici iyilesmeler saglamaktadir. Acil
tip, bu teknolojik doniisiimden en ¢ok etkilenen alanlardan biridir; ¢tinkii bu
dalda hizli karar verme, sinirli zaman igerisinde karmasik klinik verilere dayali
tan1 koyma ve erken miidahale esastir (2).

Acil servislerde en sik bagvurulan tani yontemlerinden ikisi olan bilgisayarli
tomografi (BT) ve manyetik rezonans goriintiileme (MR), anatomik ve patolojik
verileri hizli ve ayrintili sekilde sunabilmeleri nedeniyle kritik 6neme sahiptir
(3). Bu goriintilleme yontemlerinin yapay zeka algoritmalari ile desteklenme-
si, hekimlerin gorsel veriyi yorumlama ytikiinii azaltmakta, gozden kagabilecek

bulgular1 saptamakta ve tan1 dogrulugunu artirmaktadir.

1 Dog. Dr., Izmir Katip Celebi Universitesi, T1p Fakiiltesi, Acil Tip AD., drsezer@hotmail.com,
ORCID iD: 0000-0002-3860-2053
DOI: 10.37609/akya.63.c671

-03 -



106 ACIL TIP VE YAPAY ZEKA

Bu baglamda, yapay zekanin potansiyelinden tam anlamiyla faydalanmak
i¢in teknoloji gelistiricileri, klinisyenler, saglik yoneticileri ve politika yapicilar
arasinda yakin ve siirdiiriilebilir bir i birligi tesis edilmelidir.
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