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ONSOzZ

Bu kitap, yalnizca bir derin 6grenme egitimi sunmay degil; sizi fikirden uygula-
maya, koddan projeye, modelden Uriline uzanan butlinltkli bir yolculuga ¢ikarmayi
amagliyor.

Yapay zeka artik bir arastirma konusu olmaktan cikip giindelik hayatin merkezi-
ne yerlesti. Gorilintl tanima, ses analizi, metin yorumlama, hastalik tahmini, Gretim
hatt kontroli gibi pek ¢ok alanda derin 6grenme modelleri karar veriyor, yonlen-
diriyor ve tahmin ediyor. Ancak bu sistemleri sadece kullanmakla kalmayip sifirdan
kurabilmek, dogru yontemle egitebilmek ve gercek problemlere uygulayabilmek,
glinimiz mihendislerinin ve arastirmacilarinin sahip olmasi gereken temel bir be-
ceri haline geldi.

iste bu kitap, derin 6grenmeyi 6grenmek isteyen herkes icin yalin, sistematik
ve pratik bir yaklasim sunmak amaciyla hazirlandi. Konular, en temel kavramlardan
baslayarak adim adim yikselen bir yapida islenmistir. Yapay sinir aglarinin nasil ¢a-
histigini anlamakla baslayip, gercek veri kiimeleri tizerinde CNN, RNN, Transformer
gibi modellerin nasil egitilecegini, degerlendirilecegini ve optimize edilecegini
Ogreniyorsunuz.

Her bolimde yalnizca teori anlatilmiyor; PyTorch kitlphanesi ile kod drnekleri,
veri setleriyle uygulamalar ve gercek diinyadan ilham alinmis problemler yer aliyor.
Ozellikle transfer 6grenme, hiperparametre optimizasyonu, dagitik egitim, model
sunumu ve endistri uygulamalari gibi ileri konular, kitap boyunca 6rnek projelerle
desteklenerek ele aliniyor.

Son boélimde ise, tim 6grendiklerinizi bir araya getirerek sifirdan bir bitirme
projesi gelistirmeniz tesvik ediliyor. Bu bolimde proje fikrinden veri kesfine, model
seciminden performans degerlendirmeye ve model dagitimina kadar ugtan uca bir
yapay zeka ¢ozimiinlin nasil gelistirilecegi gosteriliyor.

Bu kitabi yazarken hedefim; teknik kavramlari ezberletmek degil, her okuyu-
cunun bir projeyi kendi basina gelistirebilecegi zihinsel altyapiyr olusturmasina
yardimci olmakti. PyTorch gibi glcli bir acik kaynak aracin destegiyle, siz de artik
sadece 6grenen degil, Ureten, deneyen ve paylasan bir yapay zeka gelistiricisine
donisebilirsiniz.

ister bir 6grenci, ister bir arastirmaci, ister bir endistri ¢alisani olun; bu kitap,
derin 6grenmeye saglam bir temel atmak ve gercek dlinyaya yonelik ¢oziimler gelis-
tirmek isteyen herkes i¢in yazildi. Umarim ilham verir, cesaretlendirir ve yol gosterir.

Sevgiyle, emekle ve umutla yazildi.
Dog. Dr. Yilmaz KAYA
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