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ONSOZ

Bukitap, verimadenciligialaninda siniflandirma algoritmalarinin,
veri setinde karsilagilan eksikliklerin veri kalitesini nasil
etkiledigini ve bu eksikliklerin siniflandirma performansina olan
yansimalarini ele almaktadir. Asagidaki amaclar dogrultusunda
kitapta yapilan ¢aligmalar, veri madenciligi arastirmalarinda
eksik veri sorunu ile daha etkili basa ¢ikmanin yollarini sunmayi
hedeflemektedir. Kitap, Dr. Saygin DILER tarafindan yazilan “ Veri
Kalitesinin Bozuldugu Durumlarda Veri Madenciligi Sitniflandirma
Algoritmalarimin  Performanslarimn  Karsilastirilmas:”  baslikli
doktora tezine dayanmaktadir. Kitabin temel amaci, eksik veri
yapilarinin siniflandirma  algoritmalar1 Gzerindeki etkilerini
incelemek, bu algoritmalarin performansini karsilastirmak ve
arastirmacilara eksik veri ile basa ¢ikma konusunda rehberlik
etmektir. Bu dogrultuda kitap su ana basliklara odaklanmaktadir:

Eksik Verilerin Siniflandirma Algoritmalarina Etkisini
incelemek: Eksik veriler, veri madenciligi stireglerinde
onemli bir sorun teskil etmektedir. Bu kitap, tamamen rastgele
eksik (MCAR) veri yapisinda, veri setlerindeki eksikliklerin
siniflandirma performansini nasil etkiledigini analiz etmektedir.

Farkli Smiflandirma Algoritmalarinin Performansini
Karsilastirmak: Naive Bayes, Lojistik Regresyon, K-En Yakin



Komsu (K-NN), Destek Vektor Makineleri (SVM) ve Asiri
Gradyan Arttirma (XGBoost) gibi popiiler smiflandirma
algoritmalar1 incelenmis ve eksik verilerle calisirken gosterdikleri
performans detayl bir sekilde karsilagtirilmigtir.

Eksik Veri Oranlarmnin Etkisini Degerlendirmek: Eksik
veri oranlarinin (%5, %15 ve %30) simniflandirma performansi
tizerindeki etkileri degerlendirilerek, artan eksiklik oranlarinin
dogruluk, duyarlilik ve segicilik gibi metrikler tizerindeki etkisi
incelenmistir.

Ger¢ek ve Simiilasyon Verileri ile Uygulamalar
Yapmak: Hem gercek veri setleri hem de simiilasyon yoluyla
olusturulmus veri setleri iizerinde algoritmalarin performanslari
karsilagtirilmigtir. Bu uygulamalar, farkli 6rneklem yapilarinda
algoritmalarin dayanikliligini ortaya koymustur.

Veri madenciligi ve makine 0grenmesi, giiniimiiz bilim
ve teknolojisinin 6nemli alanlar1 arasinda yer almakta
olup, bu alanlarda basarili uygulamalar icin veri kalitesinin
yiiksek olmasi biiylik 6nem tagimaktadir. Eksik veriler, veri
madenciligi algoritmalarinin performansini olumsuz etkileyen
temel sorunlardan biridir. Bu kitap, eksik veri problemiyle
ilgili farkindaligi artirmayr ve arastirmacilarin algoritma
seciminde daha bilingli kararlar alabilmelerine yardimc
olmayr amaglamaktadir. Eksik veri ile ¢aligan veri bilimciler
ve arastirmacilar igin faydali bir kaynak olmay1 hedefleyen bu
¢alisma, siniflandirma algoritmalarinin eksik veri karsisindaki
performansini degerlendirmek tizere hazirlanmigtir.
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