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Bu kitap, veri madenciliği alanında sınıflandırma algoritmalarının, 
veri setinde karşılaşılan eksikliklerin veri kalitesini nasıl 
etkilediğini ve bu eksikliklerin sınıflandırma performansına olan 
yansımalarını ele almaktadır. Aşağıdaki amaçlar doğrultusunda 
kitapta yapılan çalışmalar, veri madenciliği araştırmalarında 
eksik veri sorunu ile daha etkili başa çıkmanın yollarını sunmayı 
hedeflemektedir. Kitap, Dr. Saygın DİLER tarafından yazılan “Veri 
Kalitesinin Bozulduğu Durumlarda Veri Madenciliği Sınıflandırma 
Algoritmalarının Performanslarının Karşılaştırılması” başlıklı 
doktora tezine dayanmaktadır. Kitabın temel amacı, eksik veri 
yapılarının sınıflandırma algoritmaları üzerindeki etkilerini 
incelemek, bu algoritmaların performansını karşılaştırmak ve 
araştırmacılara eksik veri ile başa çıkma konusunda rehberlik 
etmektir. Bu doğrultuda kitap şu ana başlıklara odaklanmaktadır:

Eksik Verilerin Sınıflandırma Algoritmalarına Etkisini 
İncelemek: Eksik veriler, veri madenciliği süreçlerinde 
önemli bir sorun teşkil etmektedir. Bu kitap, tamamen rastgele 
eksik (MCAR) veri yapısında, veri setlerindeki eksikliklerin 
sınıflandırma performansını nasıl etkilediğini analiz etmektedir.

Farklı Sınıflandırma Algoritmalarının Performansını 
Karşılaştırmak: Naive Bayes, Lojistik Regresyon, K-En Yakın 

ÖNSÖZ



Komşu (K-NN), Destek Vektör Makineleri (SVM) ve Aşırı 
Gradyan Arttırma (XGBoost) gibi popüler sınıflandırma 
algoritmaları incelenmiş ve eksik verilerle çalışırken gösterdikleri 
performans detaylı bir şekilde karşılaştırılmıştır.

Eksik Veri Oranlarının Etkisini Değerlendirmek: Eksik 
veri oranlarının (%5, %15 ve %30) sınıflandırma performansı 
üzerindeki etkileri değerlendirilerek, artan eksiklik oranlarının 
doğruluk, duyarlılık ve seçicilik gibi metrikler üzerindeki etkisi 
incelenmiştir.

Gerçek ve Simülasyon Verileri ile Uygulamalar 
Yapmak: Hem gerçek veri setleri hem de simülasyon yoluyla 
oluşturulmuş veri setleri üzerinde algoritmaların performansları 
karşılaştırılmıştır. Bu uygulamalar, farklı örneklem yapılarında 
algoritmaların dayanıklılığını ortaya koymuştur.

Veri madenciliği ve makine öğrenmesi, günümüz bilim 
ve teknolojisinin önemli alanları arasında yer almakta 
olup, bu alanlarda başarılı uygulamalar için veri kalitesinin 
yüksek olması büyük önem taşımaktadır. Eksik veriler, veri 
madenciliği algoritmalarının performansını olumsuz etkileyen 
temel sorunlardan biridir. Bu kitap, eksik veri problemiyle 
ilgili farkındalığı artırmayı ve araştırmacıların algoritma 
seçiminde daha bilinçli kararlar alabilmelerine yardımcı 
olmayı amaçlamaktadır. Eksik veri ile çalışan veri bilimciler 
ve araştırmacılar için faydalı bir kaynak olmayı hedefleyen bu 
çalışma, sınıflandırma algoritmalarının eksik veri karşısındaki 
performansını değerlendirmek üzere hazırlanmıştır.
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