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ÖN SÖZ

Verinin enformasyona enformasyonun bilgiye bilginin ise bilgeliğe 
dönüştürülme süreci günümüzde üretilen veri miktarları göz önüne 
alındığında baş edilmesi güç bir sürece evrilmiştir. Yüksek boyutlu veri 
trafiği ile ve bu verilerin işlenerek karar vermede kullanılabilmesi amacıyla 
geliştirilen yüksek işlem gücüne sahip bilgisayarlar ve gelişen algoritmalar 
verinin artış hızına yetişmekte zorlanmakla birlikte daha genelleştirilebilir 
yaklaşımların ve algoritmaların elde edilmesine olan ihtiyacı gün yüzüne 
çıkarmıştır. Bu çalışmada genelleştirilebilir ve yorumlanabilir denklemlerin 
elde edilmesi amacıyla pekiştirmeli öğrenme, derin öğrenme ve sembolik 
regresyon bağlamında hibrit bir yaklaşım ve algoritma önerilmiştir. 
Algoritma, finansal alanda karar verme kavramı altında yer alan algoritmik 
ticaret bağlamında ve bitcoin özelinde incelenmiştir. Çalışma, yapay öğrenme 
ile eğitilen bir modelin genelleştirilebilir ve yorumlanabilir bir formunun 
elde edilip edilemeyeceği kavramı etrafındaki hipotez ve araştırma sorularını 
incelemektedir. Çalışmanın metodolojisinde kullanılan yöntemlerden 
pekiştirmeli öğrenme kapsamlı ve sistematik bir mantıksal süreç ile ele 
alınmış olup, pekiştirmeli öğrenmenin kronolojik gelişiminde ortaya çıkan 
yöntemlerin ve algoritmaların hangi eksikliği gidermek için ortaya çıktığı ve 
hangi soruya cevap verdiği başlıklar altında irdelenmiştir.

Algoritmik ticaretin amaç fonksiyonu, otomatikleştirilmiş alım satım 
işlemleri sonucu kâr elde edilmesi olsa da çalışmada amaçlanan, ortalama 
olarak zarar etmeyen bir sistemin finansal piyasa koşullarında aldığı 
kararların matematiksel fonksiyonun elde edilmesi ve bu fonksiyonun 
finansal yapıyı temsil kabiliyetinin incelenmesidir. Bu bağlamda elde edilecek 
iyi bir temsil kabiliyeti veya alanın teorilerine uygun fonksiyonel formların 
gözlemlenmesi sonucunda ele alınan yöntemin farklı alanlarda uygulanarak, 
uygulama alanında bilinen fonksiyonel yapıların gözlemlenmesinin yanı 
sıra bilinmeyen fonksiyonel yapıların keşfine de yol açabilir. Söz konusu 
bağlamın okuyuculara yapay zekâ ile bilimsel bilginin keşfine ilişkin yeni 
bakış açılarına yol açmasını temenni ederim.

Bu çalışma, Bursa Uludağ Üniversitesi Sosyal Bilimler Enstitüsü 
Ekonometri Anabilim Dalı İstatistik Bilim Dalı’nda 2024 yılında kabul edilen 
“Makine Öğrenmesinde Açıklanabilirlik Kavramına Derin Pekiştirmeli 
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Ön söz

Öğrenme ve Sembolik Regresyon ile Hibrit Yaklaşım: Algoritmik Ticaret 
Örneği” ismi ile savunulmuş doktora tezinin kitaplaştırılmış halidir. Kitabın 
içeriği, doktora tez savunmasında kabul edilen haliyle sunulmakta olup 
herhangi bir değişiklik yapılmamıştır. Yalnızca metinde geçen ve doktora 
tezini belirten “tez” ifadesi, “çalışma” ifadesi ile değiştirilmiştir.

Doktora tezimi hazırlarken sürecin her aşamasında bana rehberlik eden, 
bilgi ve deneyimleriyle karşılaştığım zorlukları aşmamı sağlayan değerli 
danışman hocam Prof. Dr. Erkan IŞIĞIÇOK’a sonsuz teşekkürlerimi sunarım. 
Kendisinin sabrı ve yol gösterici tavsiyeleri sayesinde süreci başarılı bir 
şekilde tamamlayabildim. Kazandırdığı bakış açıları ve sağladığı destek 
gelecekteki çalışmalarımda da yol gösterici olacaktır.
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