BOLUM 1

GORUNTU ISLEME TABANLI URETKEN
CEKISMELI AG MODELLERI

Yahya DOGAN!
Ciineyt OZDEMIR?

GIRIS

Gorintii isleme, bilgisayarla gorme, bilgisayar grafiklerindeki bir¢ok problemde
amag bir girdi goriintiisiine karsilik ¢ikt1 tiretmektir. Bir girdi goriintiisiine karsi-
lik tiretilebilecek pek ¢ok ¢ikti1 mevcuttur. Bir kavram, farkli dillerde ifade edilebil-
digi gibi bir goriintii kenar haritasi, anlaml boliitleme, nesne haritas: vb. seklin-
de ifade edilebilir. Bu islemler goriintiiden goriintiiye doniisiim problemi olarak
adlandirilmaktadir. Bu dontisimlerin her biri farkli yontemler (1-6) kullanilarak
gerceklestirilmektedir. Genel olarak bakildiginda bu doniisiim islemleri hep ben-
zer (pikselden piksele doniisiim) islemlerdir.

Giiniimiizde imge doniistiirme ve siniflandirma iglemlerinde evrisimsel sinir
aglar1 (ESA) kullanilarak belirgin adimlar atilmistir. ESATlar bir kayip fonksiyonu-
nu minimuma indirgemeyi 6grenirler. Goriintii temelinde bakildiginda, tahmin
edilen piksel degeri ile gercek piksel degeri arasindaki hata minimize edilmeye
calisilmaktadir. Bu durum, bulanik ¢iktilarin iiretilmesine neden olmaktadir.
Bunun temel sebebi tiim olasi gikt1 degerlerini ortalamak suretiyle, kayip fonk-
siyonunun c¢iktisini en aza indirgemeye calisilmasindan kaynaklanmaktadir. Bu
nedenle, ESAlar1 kullanarak keskin foto gergekgi goriintiiler iiretmek agik bir
problem alanidir.

Bir kayip fonksiyonunu minimize etmek yerine “cikt1 imgesini gergeklikten
ayirt edilemez” gibi {ist diizey bir hedef belirlenirse amaca uygun bir kayip fonk-
siyonu 6grenilebilir ve bu yontem birgok benzer problemde kullanilabilir. Yakin
zamanda Onerilen liretken ¢ekismeli aglar (generative adversarial networks) (7)
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