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GİRİŞ

Günümüz sistemlerinde modern yapay zekâ teknolojilerinin kullanılmasına yö-
nelik sürekli artan bir talep mevcuttur. Bu taleplerin çoğu, ilgili olduğu alana yö-
nelik teknolojinin verimliliğini artırmak için kullanılabilecek doğru ve güçlü tah-
mine dayalı modeller oluşturmak esasına dayanır (1). Yapay zekâ sisteminin güçlü 
ve doğru tahminler yapabilmesi için yüksek oranda öğrenmesi gerekir. Öğrenme-
nin gerçekleşmesi doğru içerikli veri kümelerinin varlığıyla mümkün olmaktadır. 
Veri kümesinin doğru veriler içermesi, doğru etiketlenmesi ve içerdiği verinin 
miktarı, makine öğrenmesinin önemli unsurlarıdır.

Veri kümeleri, milyonlarca kayıt barındırabilmekle beraber bu verilerin top-
lanması ve etiketlenmesi işlemlerinin ilgili alan uzmanları tarafından yapılması 
şarttır. Gerçek verilere ulaşmakta etik, bürokratik ve operasyonel çeşitli zorluklar 
yaşanabilmektedir. Elektronik kişisel verilerin güvenliği ve kişisel veri mahremi-
yeti endişelerinden kaynaklanan veri paylaşım kısıtlamaları, yapay zekâ teknoloji-
lerinin yeteri miktarda veri ile beslenmesinin önündeki en büyük engeldir (2). Bu 
problemin çözümü için veri mahremiyeti endişelerini gidererek daha az maliyetle 
daha hızlı şekilde orijinal veri kümelerindeki karmaşıklıkların (dağılımlar, doğ-
rusal olmayan ilişkiler, gürültü vb.) çoğunu yakalayan, gerçek veriden herhangi 
bir ipucu içermeyen ve verinin tanımlanması riskinin en aza indirildiği yapay veri 
üretim yöntemi, makul bir çözüm olarak kabul edilmektedir (1).

Üretken çekişmeli ağ teknolojisi, kullanıcı mahremiyetinden ödün vermeden 
yapay veri üretmeyi sağlayan güncel bir teknolojidir. Bu çalışma da; üretken çekiş-
meli ağ teknolojileri açıklanmış, veri mahremiyeti ile ilişkisi irdelenmiş, bu tekno-
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bu temel hak ve özgürlüklere yasal zemin oluşturan düzenlemelerdir. Bu düzen-
lemeler kapsamında, veri sahiplerinden bilgilendirilmiş onayı olmaksızın kişisel 
verilerin paylaşılması kullanılması yasal bir uygulama değildir. Giderek artan bir 
şekilde, veri mahremiyetiyle ilgili endişeleri önlemek için veri mahremiyeti sağ-
layan teknolojiler kullanarak veri mahremiyeti sorununu aşabilecek yaklaşımlara 
ihtiyaç duyulmaktadır.

Mahremiyet ve fayda arasındaki dengeyi sağlayabilmek amacıyla kullanılan 
yöntemlerden biride yapay veri üretmektir. Gerçek ile ayırt edilemeyecek kalite-
li yapay veriler oluşturmak, veri mahremiyeti sorunu olmadan makine öğrenme 
modellerinin ihtiyacı olan verilere ulaşmanın bir yoludur.

Yapay veriler, gerçek olaylar tarafından üretilmek yerine yapay olarak oluştu-
rulan veya simüle edilen verilerdir. Yapay veriler, orijinal veri setinin istatistiksel 
özelliklerini yansıtan gerçek veriler üzerinde modellenmiştir. Yapay veri oluştur-
manın amacı, kurgusal ancak faydalı veri kümelerine daha hızlı erişim sağlamak-
tır. Yapay veriler, verilerin geniş çapta kullanımı ve paylaşımı için veri mahremi-
yetini koruyan bir mekanizma sağlar. Tanımlanabilir hiçbir bilgi içermeyen yapay 
bir veri kümesi oluşturduğu için hassas verilerin paylaşımı için güvenli bir yakla-
şım olarak kabul edilir. Yapay verilerin popülaritesi, son yıllarda geliştirilen yapay 
veri üreteci modelleri ile gittikçe artmaktadır.

Bu çalışmada, yapay zekânın ihtiyacı olan verilere mahremiyet sorunu yaşa-
madan yapay veri üreterek çözüm sağlayan üretken çekişmeli ağ teknolojisi anla-
tılmış, üretken çekişmeli ağların algoritma, teori, uygulamaları, kullanım alanları 
ve literatürdeki çalışmaları irdelenmiştir.

Üretken çekişmeli ağlar, büyük miktarda etiketlenmemiş verilerden yararlan-
ma yeteneği nedeniyle ilgi odağının arttığı bir çalışma alanıdır. Üretken çekişmeli 
ağ eğitiminin incelikleri içinde, teori ve algoritmalardaki gelişmeler için birçok 
fırsat vardır ve derin ağların gücü ile yeni uygulamalar için çok büyük potansiyel 
barındırır. Üretken çekişmeli ağların kişisel verilerin korunması ve yapay zekânın 
ihtiyacı olan verilerin üretilmesine önemli katkı sağlayacağı değerlendirilmekte-
dir.
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