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YÖNTEMLERİ: YAPAY ZEKÂ

1. GİRİŞ

Yapay zekâ ile karar süreçlerinin daha da bilgisayar merkezli hala geldiği bir 
çağda, denizciliğin niceliksel yöntemler ile karar verme süreçlerinde oldukça geniş 
bir uygulama sahasına sahip olduğu açıkça görülebilir. Bu çalışmanın bir amacı 
da bunu ortaya koyabilmektir. Literatür tarandığında alan dışında olan bilim in-
sanlarının kafa karışıklığına sebep olan ve hangisinin ne olduğu birbirine karışan 
üç terimle karşılaşılmaktadır. Bunlar sırasıyla, Yapay Zekâ, Makine Öğrenmesi 
ve Derin Öğrenme kavramlarıdır. Bu çalışmada aslında bunların niceliksel ka-
rar yöntemlerine dâhil hemen hemen her şeyi kapsayan ama merkeze makineleri 
yani bilgisayarları koyan disiplinler olduğu görülecektir.

Öncelikle bu üç kavramı tanımlamakta fayda bulunmaktadır. Şekil 1 hemen 
hemen tüm Yapay Zekâ kitap ve makalelerinde anlatılmaya çalışılan küme ilişkisi 
görünümüdür. Ana küme Yapay Zekâ iken Makine Öğrenmesi bunun alt kümesi 
ve Derin Öğrenme de bunun da alt kümesi olarak ifade edilir.

Şekil 1. Yapay Zekâ, Makine Öğrenmesi ve Derin Öğrenme Kavramlarının Kümesel İlişkisi
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10. SONUÇ VE DEĞERLENDİRME

Denizcilik sektöründe sayısal yöntemler ile karar verme teknikleri disiplininin 
ilerlediği rota yapay zekâ ve makine öğrenmesi ile derin öğrenme gibi bileşenleri-
nin kullanımını gerektiren bir destinasyona sahiptir.

Denizcilerin, sektörün neresinde olurlarsa olsunlar, veri, örüntü, analiz, çıka-
rımlar gibi kavramları günlük dillerinde kullanmak zorunda kalacakları bu önü-
müzdeki çağda kendilerini geliştirmek üzere harekete geçmelerinin elzem olduğu 
açıkça görülmektedir.

Bu çalışma sadece küçük hatta çok küçük bir dilimini içerse de, yapay zekâ ile 
denizcilik uygulamalarının gittikçe artacağına – ki şu anda öyledir – şahit oluna-
caktır. Buna göre başlangıç için önerilen okumalar;

1- (Lewis, 2016): Deep Learning from Data Made Easy with R: A Gentle Introdu-
ction for Data Science.

2- (Chollet, 2018): Deep Learning with python -Keras -book builds understanding 
through intuitive explanations and practical examples.

3- (Kreutzer and Sirrenberg, 2020): Fields of Application of Artificial Intelligen-
ce—Customer Service, Marketing and Sales BT - Understanding Artificial Intel-
ligence: Fundamentals, Use Cases and Methods for a Corporate AI Journey.
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