
- 259 -

1	 Uzm. Dr., Radyoloji, Siverek Devlet Hastanesi,dr.hsynakkaya@gmail.com
2	 Uzm. Dr., Radyoloji, Adana Şehir Eğitim ve Araştırma Hastanesi,dr.okandilek@gmail.com

Hüseyin AKKAYA1

Okan DİLEK2

20.
BÖLÜM

DİAGNOSTİK RADYOLOJİDE 
YAPAY ZEKANIN YERİ

GİRİŞ

Yapay zeka (Artificial intelligence), istatistik ve bilgisayar biliminin kesiştiği 
noktada konumlanmış, hızla büyüyen bir teknik alandır. “Yapay zeka”, “ma-
kine öğrenimi” ve “derin öğrenme” terimleri farklı anlamlara sahiptir, ancak 
genellikle birbirinin yerine kullanılır. Akıllı davranışı ve eleştirel düşünmeyi 
simüle etmek için bilgisayar kullanma kavramı ilk olarak 1950’de Alan Turing 
tarafından tanımlanmıştır (1). Computers and Intelligence kitabında Turing, 
bilgisayarların insan zekası yeteneğine sahip olduğunu belirtmiştir (2). Altı yıl 
sonra John McCarthy yapay zeka terimini “akıllı makineler yapma bilimi ve 
mühendisliği” olarak tanımlamıştır (3,4). Yapay zeka basit bir “eğer öyleyse ku-
rallar” dizisi olarak ortaya çıktı ve birkaç on yıl içinde insan beynine benzer 
şekilde işleyen daha karmaşık algoritmaları içerecek şekilde ilerledi. Yapay zeka 
şu anda birçok endüstride kullanılmaktadır ve sağlık hizmetlerinde birden faz-
la uygulamaya alanına sahiptir. Son zamanlarda, hastalıkların daha belirgin bir 
şekilde teşhisi için yapay zekanın tıbbi görüntüleme uygulanmasına olan ilgiyi 
arttırmıştır. Sonuç olarak, radyoloji bundan hızla önemli ölçüde etkilenen ilk 
tıbbi uzmanlık dalı olabilir

Tıbbi alt uzmanlık alanları arasında radyoloji, dijital verilerin en üretken 
bölümlerindendir. Her radyoloji kliniği rutin olarak büyük ve heterojen mik-
tarda veri üretir. Radyografi, anjiyografi, ultrason (US), BT, MR veya nükleer 
görüntüleme gibi farklı modalitelerle günlük olarak alınan görüntüler; tarama, 
tanı, tedavi planlaması ve prognoz amacıyla bilgileri çıkarmak için hastaların 
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kilde uygulayabilir. Hasta grupları da farklı olabilir. Yapay zeka algoritması için 
verileri ön işlerken tüm bunların ele alınması gerekecektir (22).

Gelecek on onbeş yıl içerisinde yapay zeka uygulamalarının rutin pratiğe 
dönüşeceği ön görülmektedir. Yapay zeka yöntemlerinin görüntülemede rolü-
nün ne olacağı veya radyologlar üzerindeki etkileri henüz belli değildir. Görün-
tüleme topluluğundaki yapay zekaya artan ilgi, yapay zekanın ilerleyişinin iv-
mesini kaybetmeden devam edeceğinin ve yapay zekanın önümüzdeki yıllarda 
radyolojinin vazgeçilmez unsurlarından olacağının göstergesidir.

Sonuç olarak, paylaşılan görüntülerin kalitesini kontrol etmek ve görün-
tü verilerinin bütünlüğünü sağlamak için güvenilir yöntemlere ihtiyaç vardır. 
Görüntü verilerinin iletilmesi, depolanması sırasında veya işlenmesi sırasında 
bozulursa, işi çoğaltmak veya geçerliliğini doğrulamak zor olacaktır.

Bir görüntü paylaşım ağı, yeni yapay zeka programlarını doğruluk ve gerekli 
işlem gücü gibi diğer performans ölçümleri için test etmek ve karşılaştırmak 
için kanıtlanmış durumların referans veri kümelerinin kullanımını destekleye-
cek ve kolaylaştıracaktır.

Bir görüntü paylaşım ağı, yeni yapay zeka programlarını doğruluk ve gerekli 
işlem gücü gibi diğer performans ölçümleri için test etmek ve karşılaştırmak 
için kanıtlanmış durumların referans veri kümelerinin kullanımını destekleye-
cek ve kolaylaştıracaktır. Bu tür veri kümeleri, programları optimize etmek ve 
daha fazla geliştirme ve klinik kullanım için en iyi programları seçmek için de 
kullanılabilir.
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