DIAGNOSTIK RADYOLOJIDE
YAPAY ZEKANIN YERI

Huseyin AKKAYA'
Okan DILEK?

GIRIS

Yapay zeka (Artificial intelligence), istatistik ve bilgisayar biliminin kesistigi
noktada konumlanmis, hizla biiyiiyen bir teknik alandir. “Yapay zeka”, “ma-
kine 6grenimi” ve “derin 6grenme” terimleri farkli anlamlara sahiptir, ancak
genellikle birbirinin yerine kullanilir. Akilli davranisi ve elestirel diistinmeyi
simiile etmek icin bilgisayar kullanma kavrami ilk olarak 1950de Alan Turing
tarafindan tanimlanmistir (1). Computers and Intelligence kitabinda Turing,
bilgisayarlarin insan zekasi yetenegine sahip oldugunu belirtmistir (2). Alt1 yil
sonra John McCarthy yapay zeka terimini “akilli makineler yapma bilimi ve
mithendisligi” olarak tanimlamustir (3,4). Yapay zeka basit bir “eger yleyse ku-
rallar” dizisi olarak ortaya ¢ikt1 ve birka¢ on yil icinde insan beynine benzer
sekilde isleyen daha karmasik algoritmalari icerecek sekilde ilerledi. Yapay zeka
su anda bir¢ok endiistride kullanilmaktadir ve saglik hizmetlerinde birden faz-
la uygulamaya alanina sahiptir. Son zamanlarda, hastaliklarin daha belirgin bir
sekilde teshisi i¢in yapay zekanin tibbi goriintiileme uygulanmasina olan ilgiyi
arttirmistir. Sonug olarak, radyoloji bundan hizla 6nemli 6l¢iide etkilenen ilk
tibbi uzmanlik dali olabilir

Tibbi alt uzmanlik alanlar1 arasinda radyoloji, dijital verilerin en {iretken
boliimlerindendir. Her radyoloji klinigi rutin olarak biiyiik ve heterojen mik-
tarda veri iiretir. Radyografi, anjiyografi, ultrason (US), BT, MR veya niikleer
gortintiileme gibi farkli modalitelerle giinliik olarak alinan goriintiiler; tarama,
tani, tedavi planlamasi ve prognoz amaciyla bilgileri ¢ikarmak i¢in hastalarin
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kilde uygulayabilir. Hasta gruplar1 da farkli olabilir. Yapay zeka algoritmast i¢in
verileri 6n islerken tiim bunlarin ele alinmasi gerekecektir (22).

Gelecek on onbes yil igerisinde yapay zeka uygulamalarinin rutin pratige
doniisecegi 6n goriilmektedir. Yapay zeka yontemlerinin goriintiilemede rolii-
niin ne olacag1 veya radyologlar tizerindeki etkileri hentiz belli degildir. Goriin-
tilleme toplulugundaki yapay zekaya artan ilgi, yapay zekanin ilerleyisinin iv-
mesini kaybetmeden devam edeceginin ve yapay zekanin dniimiizdeki yillarda
radyolojinin vazgecilmez unsurlarindan olacaginin gostergesidir.

Sonug olarak, paylasilan goriintiilerin kalitesini kontrol etmek ve goriin-
tii verilerinin biitiinligiinii saglamak icin giivenilir yontemlere ihtiyag vardir.
Goriintii verilerinin iletilmesi, depolanmasi sirasinda veya islenmesi sirasinda
bozulursa, isi ogaltmak veya gegerliligini dogrulamak zor olacaktr.

Bir goriintii paylasim agy, yeni yapay zeka programlarini dogruluk ve gerekli
islem giicti gibi diger performans 6l¢timleri i¢in test etmek ve karsilastirmak
i¢in kanitlanmis durumlarin referans veri kiimelerinin kullanimini destekleye-
cek ve kolaylastiracaktir.

Bir goriintii paylasim ag1, yeni yapay zeka programlarini dogruluk ve gerekli
islem giicii gibi diger performans élgtimleri igin test etmek ve karsilastirmak
i¢in kanitlanmis durumlarin referans veri kiimelerinin kullanimini destekleye-
cek ve kolaylagtiracaktir. Bu tiir veri kiimeleri, programlar1 optimize etmek ve
daha fazla gelistirme ve klinik kullanim igin en iyi programlari se¢mek i¢in de
kullanilabilir.
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