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Kardiyovaskiiler hastaliklar diinya genelinde 6liim nedenleri arasinda ilk
sirada yer alir. Bu hastaliklarin tani, tedavi ve prognoz ongoriisiinde daha az
maliyet ve zaman kaybina yol agan yiiksek dogruluk oranina sahip radyolojik
incelemelere gereksinim vardir. Kardiyolojik problemleri olan hastalarin deger-
lendirmesinde yapay zeka ile islenmis radyolojik goriintiiler ve klinik verilerin
kullanilmasi kardiyovaskiiler hastaliklarin yonetiminde klinisyenlere yardimeci
olabilir. Radyoloji, yapay zeka kullaniminin en yogun kullanildig: disiplindir.
Bu boliimde, yapay zekanin kardiyovaskiiler goriintiileme yontemlerindeki
(ekokardiyografi, bilgisayarli tomografi, manyetik rezonans goriintiileme ve
niikleer goriintiileme) kullanimi ve 6nemi vurgulamaktadir.

YAPAY ZEKA

Yapay zeka (YZ- artificial intelligence’), bir bilgisayarin veya bilgisayar kont-
roliindeki bir robotun gesitli islevleri zeki canlilara benzer sekilde yerine getir-
me becerisi olarak tanimlanmaistir. Bagka bir ifadeyle modellesmis makinelerin
6grenme, problem ¢6zme ve toplanan verilere dayali otonom karar verme gibi
insan zihniyle iligkilendirilen biligsel islevleri taklit etmesidir. YZ uygulamala-
r1, geleneksel kural tabanli (‘rule-based’) bilgisayar algoritmalarindan farklilik
gosteren yeni algoritmalar ile makine 6greniminin (MO-‘machine learning’)
saglanmasi kosuluyla gerceklestirilir (1). YZ; klinisyenler i¢in pratik uygula-
mada pek miimkiin olmayan sinirsiz sayidaki veriyi ayn1 anda gozlemleme,
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