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KARDİYOVASKÜLER 
GÖRÜNTÜLEME VE YAPAY 

ZEKA

GİRİŞ

Kardiyovasküler hastalıklar dünya genelinde ölüm nedenleri arasında ilk 
sırada yer alır. Bu hastalıkların tanı, tedavi ve prognoz öngörüsünde daha az 
maliyet ve zaman kaybına yol açan yüksek doğruluk oranına sahip radyolojik 
incelemelere gereksinim vardır. Kardiyolojik problemleri olan hastaların değer-
lendirmesinde yapay zeka ile işlenmiş radyolojik görüntüler ve klinik verilerin 
kullanılması kardiyovasküler hastalıkların yönetiminde klinisyenlere yardımcı 
olabilir. Radyoloji, yapay zeka kullanımının en yoğun kullanıldığı disiplindir. 
Bu bölümde, yapay zekanın kardiyovasküler görüntüleme yöntemlerindeki 
(ekokardiyografi, bilgisayarlı tomografi, manyetik rezonans görüntüleme ve 
nükleer görüntüleme) kullanımı ve önemi vurgulamaktadır.

YAPAY ZEKA

Yapay zeka (YZ-‘artificial intelligence’), bir bilgisayarın veya bilgisayar kont-
rolündeki bir robotun çeşitli işlevleri zeki canlılara benzer şekilde yerine getir-
me becerisi olarak tanımlanmıştır. Başka bir ifadeyle modelleşmiş makinelerin 
öğrenme, problem çözme ve toplanan verilere dayalı otonom karar verme gibi 
insan zihniyle ilişkilendirilen bilişsel işlevleri taklit etmesidir. YZ uygulamala-
rı, geleneksel kural tabanlı (‘rule-based’) bilgisayar algoritmalarından farklılık 
gösteren yeni algoritmalar ile makine öğreniminin (MÖ-‘machine learning’) 
sağlanması koşuluyla gerçekleştirilir (1). YZ; klinisyenler için pratik uygula-
mada pek mümkün olmayan sınırsız sayıdaki veriyi aynı anda gözlemleme, 
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