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ONSOZ

fletisim ve bilisim teknolojilerindeki gelismeler her gecen
giin is ve egitim hayatlarimizda yeniliklere sahne olmaktadir.
2000’li yillarda baslayan zaman, mekan ve ortamdan bagimsiz
yasam boyu O0grenme gereksinimi ile birlikte acik ve uzaktan
O0grenmeye olan talep de giderek artmis ve bu taleple baglanti-
I1 olarak agik ve uzaktan 6grenme sistemlerinde kayitli 6grenen
sayilar1 da diinya genelinde biiyiik sayilara ulasmistir. Ulkemiz-
de ac¢ik ve uzaktan 6grenme konusunda ilk ve lider kurulug olan
Anadolu Universitesinin Acikdgretim Sistemi, cesitli nedenlerle
yiliksekdgretim olanagi bulamamis ya da yeni alanlarla egitimle-
rine devam etmek isteyen pek ¢ok dgrenenin {iniversite egitimi
almalarina olanak saglamistir. Anadolu Universitesi A¢ikogretim
Sistemi, 1982 yilinda 29.500 6grenciyle egitim hayatina basla-
mustir. 38 yillik deneyimiyle 81 ilde ve 30 farkli iilkede egitim
hizmeti sunarak yasam boyu 6grenme odakli bir diinya tiniversi-
tesi haline gelen Anadolu Universitesi, A¢ikdgretim Sisteminde
2017-2018 dgretim yilinda 1 milyon 400 bin aktif ve 2 milyon
820 bin mezunuyla diinyanin mega liniversitelerinden birisi ola-
rak simiflandirilmaktadir.

Bu kitabin konusu Anadolu Universitesi A¢ikdgretim Siste-
minden ayrilan ya da cesitli nedenlerle ara veren 6grenenlerin
sistemden ayrilma ya da ara verme nedenlerinin belirlenmesi ve
sistemden ayrilma olasilig1 yiiksek olan 6grenenlerin tahmin edil-
mesine olanak saglayacak modelin gelistirilmesidir. Ogrenenlerin
sistemden neden ayrildiklarinin ortaya konulmasi, sistemde yapi-
lacak iyilestirme ve diizenlemelere yol gosterecek olmasinin yant
sira 6grenenlere sistemde basarili olmalarina yonelik tavsiyelerin
gelistirilmesine yardimci olabilecektir. Ayrica ¢calismada dnerilen
tahmin modeli, ayrilma riski olan 6grenenlerin dnceden belirlen-
mesine ve bu 6grenenlerin egitim siireclerine devam edebilme-
lerine yonelik faaliyetlerin planlanmasina yardimei olabilecektir.



Anadolu Universitesi Agikdgretim Sistemi Tiirkiye Program-
lar1 6grencilerinin, 2012-2015 yillar1 arasinda sistemden ayrilan
ya da belirli siire ara vermis 6grenenlerin dahil oldugu, iki agama-
I1 olarak planlanan bir arastirma gerceklestirilmistir. ilk asama-
sinda 0grenenlerin sistemden ayrilma nedenlerinin ortaya ¢ikaril-
mast i¢in kesfedici sirali karma yontem kullanilmis ve 6grenenler
ile yliz ylize yar1 yapilandirilmis goriismeler gergeklestirilmistir.
Ikinci asamada ilk asamadan ve literatiir yardimi ile olusturulan
ve 250 bin 6grenene ulastirilan aket caligmasi gergeklestirilmistir.
14.972 gegerli anket katiliminin sonuglarinin paylasildig: calis-
manin son kisminda ise bilgi sistemindeki ve aket ile toplanan
verilerinin veritabani yonetim sistminde birlestirilerek kullanil-
dig1 tahmin modeli uygulanarak ayrimasi muhtemel 6grenenlerin
belirlenmesine yonelik analiz yapilmaistir.

2012-2015 yillar1 arasinda Anadolu Universitesi Agikdgretim
Sisteminden ayrilan ya da gesitli nedenlerle ara veren 6grenen-
lerin sistemden ayrilma nedenlerinin belirlenmesi ve sistemden
ayrilma olasilig1 yiikksek olan 6grenenlerin tahmin edilmesinin
konu edildigi bu ¢alismada, ¢aligmanin basartyla sonuglanma-
sinda beraber calistigimiz Prof.Dr. Fikret ER, Prof.Dr. Harun
SONMEZ, Aras. Gor. Aylin OZTURK, Aras. Gér. Gamze TUNA
BUYUKKOSE’ye ve ¢alismanin yiiriitiilmesi ve sonuglandiril-
masinda gerekli olanaklari saglayan Anadolu Universitesi Rek-
torligiine ve Agikogretim Fakiiltesi Dekanligina tesekkiir ederim.

Dr. Ogr. Uyesi Sinan AYDIN
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