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İnci ALTIOK 1

RADYOLOĞUN YAPAY ZEKA HAKKINDA 
BİLMESİ GEREKENLER

GIRIŞ

Yapay zeka, bilişim ve bilgi-işlem dünyasının en hızlı büyüyen alanlarından 
biri olup, radyolojiyi çok yakından ilgilendirmektedir. Pubmed’de yakın bir za-
manda ‘’yapay zeka’’ ile ilgili bir tarama yapıldığında bu konu ile ilgili 110.855 
yayın vardır ve buna ‘’radyoloji’’ de eklendiğinde 8358 yayın bulunmaktadır. 
Bunların çoğu 2005 yılından beri yayınlanmıştır. Radyologlar, stajyerler ve ge-
leceğin radyologlarının ilerleyen yıllarda mesleklerini nasıl değiştirebileceği 
konusunda fikir sahibi olabilmeleri için, yapay zekanın radyolojiyi ilgilendiren 
konularını anlamaya ihtiyaçları vardır (1).

TANIMLAMALAR

Yapay zeka insan gibi davranışlar sergileme, sayısal mantık yürütme, hare-
ket, konuşma, ses algılama gibi birçok yeteneğe sahip bilgisayar tabanlı çalışan 
algoritmaları ifade eder ve makinelerin insanın öğrenme ve problem çözme 
gibi bilişsel fonksiyonlarını taklit edebilme becerisi olarak tanımlanabilir. Te-
melde istatistiksel tahmin yöntemlerini kapsamakta olup, bilinen verileri kulla-
narak yeni karşılaşılan durumlar hakkında öngörüde bulunan ve sınıflandırma 
yapan algoritmaları kapsamaktadır. Yapay zeka tek bir görevi yerine getirmek 
için programlanan ‘’yapay sınırlı zeka’’ ve akıl yürütme, sorunları çözme, plan-
lama gibi bir insanın yapabileceği herhangi bir entelektüel görevi başarıyla ger-
çekleştirebilen ‘’yapay genel zeka’’ olarak iki alt kategoriye ayrılabilir (2,3).

1956 yılında Alan Turing, bilgisayara yazılı sorular gönderen bir insan sor-
gulayıcının cevapların bilgisayardan mı yoksa bir insandan mı geldiğini ayırt 
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de yeterli yorumlama becerisi kazanamayabilirler. Madalyonun diğer yüzüne 
göre, stajyerler yapay zekadan yardım aldıklarında daha iyi yorumlar da ya-
pabilirler; her şeye rağmen, geleceğin radyologlarının yapay zeka yazılımının 
yardımına fazla bağımlı olmaları bir risktir. Bu risk potansiyel olarak zararlı so-
nuçlar doğurabilir. Yapay zekanın radyolojiye uygulanması, stajyerlerin yapay 
zekayı radyoloji pratiğinde en iyi şekilde nasıl kullanabileceklerini öğrenmele-
rini gerektirir (1). Bu nedenle geleceğin radyoloji eğitimi müfredatında özel bir 
yapay zeka ve bilişim modülünün yer alması önemlidir.

SONUÇ

Yapay zeka radyologların yerine geçecek mi sorusunun basit cevabı ‘’HA-
YIR’’’dır. Bununla birlikte, radyologların iş yaşantıları bu yapay zeka çağında hiç 
şüphesiz değişecektir. Radyoloji iş akışındaki rutin basit işlerin birçoğu yapay 
zeka tarafından daha hızlı ve iyi bir şekilde yapılabilecektir. Fakat radyoloğun 
rolü daha karmaşık klinik problemleri çözmek üzerine odaklanmak olacaktır 
(66). Gerçek meydan okuma, yapay zekanın profesyonel yaşantıların içine da-
hil edilmesine karşı gelmek değil (bu boş bir çabadır), yapay zekayı radyoloji iş 
akışına dahil ederek radyoloji pratiğindeki kaçınılmaz değişikliği kucaklamak-
tır (1,13). Radyologlar yapa zekanın yararlı, güvenli ve anlamlı bir şekilde uy-
gulanmasını sağlamak için araştırmacılarla iş birliği yapmalıdır. Yapay zekanın 
kullanımının her zaman öncelikle hasta yararına yönlendirilmesini sağlayarak 
kendilerini ve geleceğin radyologlarını eğitmelidirler (67, 68).
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