RADYOLOGUN YAPAY ZEKA HAKKINDA
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inci ALTIOK'

GIRIS

Yapay zeka, bilisim ve bilgi-islem diinyasinin en hizl bityiiyen alanlarindan
biri olup, radyolojiyi ¢ok yakindan ilgilendirmektedir. Pubmedde yakin bir za-
manda “yapay zeka” ile ilgili bir tarama yapildiginda bu konu ile ilgili 110.855
yayin vardir ve buna “radyoloji” de eklendiginde 8358 yayin bulunmaktadir.
Bunlarin ¢ogu 2005 yilindan beri yaymlanmistir. Radyologlar, stajyerler ve ge-
lecegin radyologlarinin ilerleyen yillarda mesleklerini nasil degistirebilecegi
konusunda fikir sahibi olabilmeleri i¢in, yapay zekanin radyolojiyi ilgilendiren
konularini anlamaya ihtiyaglar1 vardir (1).

TANIMLAMALAR

Yapay zeka insan gibi davraniglar sergileme, sayisal mantik yiiriitme, hare-
ket, konusma, ses algilama gibi bir¢ok yetenege sahip bilgisayar tabanl ¢alisan
algoritmalar1 ifade eder ve makinelerin insanin 6grenme ve problem ¢6zme
gibi bilissel fonksiyonlarini taklit edebilme becerisi olarak tanimlanabilir. Te-
melde istatistiksel tahmin yontemlerini kapsamakta olup, bilinen verileri kulla-
narak yeni karsilasilan durumlar hakkinda 6ngoériide bulunan ve siniflandirma
yapan algoritmalar1 kapsamaktadir. Yapay zeka tek bir gorevi yerine getirmek
i¢in programlanan “yapay sinirli zeka” ve akil yiirtitme, sorunlar1 ¢ézme, plan-
lama gibi bir insanin yapabilecegi herhangi bir entelektiiel gorevi basariyla ger-
ceklestirebilen “yapay genel zeka” olarak iki alt kategoriye ayrilabilir (2,3).

1956 yilinda Alan Turing, bilgisayara yazili sorular génderen bir insan sor-
gulayicinin cevaplarin bilgisayardan mi yoksa bir insandan m1 geldigini ayirt
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de yeterli yorumlama becerisi kazanamayabilirler. Madalyonun diger ytiziine
gore, stajyerler yapay zekadan yardim aldiklarinda daha iyi yorumlar da ya-
pabilirler; her seye ragmen, gelecegin radyologlarinin yapay zeka yaziliminin
yardimina fazla bagimli olmalari bir risktir. Bu risk potansiyel olarak zararl so-
nuglar dogurabilir. Yapay zekanin radyolojiye uygulanmasi, stajyerlerin yapay
zekay1 radyoloji pratiginde en iyi sekilde nasil kullanabileceklerini 6grenmele-
rini gerektirir (1). Bu nedenle gelecegin radyoloji egitimi miifredatinda 6zel bir
yapay zeka ve bilisim modiiliiniin yer almas: 6nemlidir.

SONUC

Yapay zeka radyologlarin yerine gececek mi sorusunun basit cevabr “HA-
YIR”dir. Bununla birlikte, radyologlarin is yasantilar1 bu yapay zeka ¢aginda hig
stiphesiz degisecektir. Radyoloji is akisindaki rutin basit islerin bir¢ogu yapay
zeka tarafindan daha hizli ve iyi bir sekilde yapilabilecektir. Fakat radyologun
rolii daha karmagik klinik problemleri ¢6zmek iizerine odaklanmak olacaktir
(66). Gergek meydan okuma, yapay zekanin profesyonel yasantilarin igine da-
hil edilmesine kars: gelmek degil (bu bos bir ¢cabadir), yapay zekay: radyoloji is
akisina dahil ederek radyoloji pratigindeki kaginilmaz degisikligi kucaklamak-
tir (1,13). Radyologlar yapa zekanin yararli, giivenli ve anlamli bir sekilde uy-
gulanmasini saglamak i¢in arastirmacilarla is birligi yapmalidir. Yapay zekanin
kullaniminin her zaman 6ncelikle hasta yararina yonlendirilmesini saglayarak
kendilerini ve gelecegin radyologlarini egitmelidirler (67, 68).
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