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YAPAY ZEKANIN ROMATOLOJİK 
GÖRÜNTÜLEMEDE KULLANIMI

GIRIŞ

Yapay zeka, insan zekasına özgü olan, algılama, öğrenme, çoğul kavramları 
bağlama, düşünme, fikir yürütme, sorun çözme, iletişim kurma, çıkarım yap-
ma ve karar verme gibi yüksek bilişsel fonksiyonları veya otonom davranışları 
sergilemesi beklenen yapay bir işletim sistemidir (1). Yapay zekanın amacı 
insanın zekasını bilgisayar aracılığı ile taklit etmek ve bu anlamda belli bir 
ölçüde bilgisayarlara öğrenme yeteneği kazandırabilmektir. Bu durum, bazen 
toplumu zor şekilde etkileyebilecek belirsiz bir teknoloji olarak algılanabiliyor 
olsa da, yapay zekanın tıbbi görüntüleme ile tıbbi bakım ve araştırmada, et-
kinliği ve verimliliği artırmada kullanılabileceği de oldukça aşikardır. Son za-
manlarda özellikle romatoid artrit (RA) ve sistemik skleroz (SSc) gibi önemli 
romatolojik hastalıklarda görüntülemede yapay zeka kullanılmaya başlanmış-
tır (1).

Günümüzde yapay zeka yöntemi, “makine öğrenimi” ve onun alt dalı olan 
“derin öğrenme” olmak üzere esasen iki temel alanda kullanılmaktadır (2) Bu 
kavramlar yapay zekayı oluşturan kapsayıcı terimlerdir. Makine öğrenimi, bir 
makinenin elde edilen verilerle mantıklı ve rasyonel sonuçlar türetmesini sağ-
layan algoritmalardır. Derin öğrenme ise, herhangi bir insan müdahalesi ge-
rektirmeden; algoritmalar ve büyük veri kümeleri kullanarak kalıplar bulan ve 
çıktılar oluşturup yanıtlar veren bir makine öğrenme tekniğidir. Makine öğre-
nimi tek katmanda işlem yaparken derin öğrenme birçok katmanda aynı anda 
işlem yapabilmektedir.
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