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Hizla ilerleyen teknolojiyle, son zamanlarda hayatimizin bir¢ok alaninda
kullanima girmis ve giderek gelismekte olan yapay zeka, tip alaninda da bir-
¢ok bransta yer edinmeye baslamistir. Bu boliimde, kalp hastaliklarinin tani ve
takibinde sik kullanilan tetkiklerden olan elektrokardiyografinin degerlendiril-
mesinde yapay zekanin yerinden bahsedilecektir.

Elektrokardiyografi (EKG) 1901 yilinda Willem Einthoven tarafindan kes-
fedilmis ve o tarihten sonra zaman igerisinde gelistirilerek giintimtizdeki halini
almistir. Kullanimi giderek artan EKG, gerek acil gerekse elektif kardiyak hasta-
liklarin tanisinda, takibinde ve tedavi algoritmalarinda baslica rolii tistlenmek-
tedir (1) (Figiir 1). Yallik yaklasik 100 milyonun iizerinde EKG degerlendirilen
ABDde, bunlarin yaklasik %17sini acil servisler olusturmaktadir (2). Diinya
genelinde mortalitenin 6nde gelen sebebi olan kardiyovaskiiler hastaliklarin
degerlendirilmesinde EKG halen tanisal 6nemini korumaktadir.

Son 15 yilda artan dijital veri tabanlar1 ve elektronik hasta kayitlar1 aracili-
g1yla olusturulan, hasta ve asemptomatik bireylere ait medikal veri depolarinin
varlig1 ve yiiksek performansh bilgi islem ve grafik islem birimlerinin gelisti-
rilmesiyle saglik alaninda yapay zekada sigrama yasandi. Saglik hizmetlerinde
yapay zeka uygulamalari, tarama, hastalik tespiti ve siniflandirmasi, hasta risk
siniflandirmasi ve optimal tedavi se¢imi dahil olmak iizere bir¢ok alanda kul-
lanima agiktir (3).
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SONUC

Giincel ¢alismalar 15131nda hizla derinlesen ve gelisen yapay zeka uygulama-
lar1, bir¢ok alanda oldugu gibi kardiyolojinin yapitas: olan EKG degerlendiril-
mesinde de hizla yiikselmeye devam etmektedir. Son yillarda artan galismalar
ile kullanimi kolay, ucuz ve ulasilabilir bir tetkik olmasiyla da 6n plana ¢ikan
EKG, acil kardiyak patolojilerin ayirt edilmesinde, stabil kardiyak hastalikla-
rin tani/takibinde ve asemptomatik bireylerin erken tani-takip siirecinde daha
yiiksek tanisal performansla daha fazla kullanim alanina sahip olacagi 6ngoriil-
mektedir. Yeni yazilimlar sayesinde yapay zeka uygulamalarinin akilli telefon-
lar tizerinden kullaniminin artmasiyla da, acil kardiyak patolojilere ¢ok hizli
tanisal yaklasimin ve kardiyak hastaliklarin evden-uzaktan takibinin, akill: te-
lefonlar araciligiyla yapilabilecegi ongoriilebilir.
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