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Makine Ogrenmesi (ML) bilgisayar ortaminda elde edilen veriler (data) ile
islem yapan algoritmik ve kademeli istatistiksel yontemlerin yardimiyla 6gren-
me ve 6grendiklerini test ederek sonug ¢ikartma islemidir. ML yapay zeka ile
birlikte ¢alisir, yapay zekanin alt kiimelerinden birisi olan makine 6grenmesi
egitim verisini algoritma igerisine alarak karar verir ve matematiksel olustu-
rulan model karara destek olur (1). Tahmin edilmesi i¢in olusturulan bu mo-
del gelecek zamana yonelik tahmin edici gorevini @istlenir. Sonug olarak veriler
egitim verisi ve test verisi olarak ayrilir. Algoritmaya dahil edilen verilerden
¢ikarimlar elde edilir.

MAKINE OGRENMESI

MLhnin tarihinde bilim insan1 Alan Turing, kendi soyadini verdigi test olan
Turing testi ile yapay zeka caligmalarinin baslangici sayilabilecek bir adim at-
mistir. Ikinci Diinya Savaginda Almanyanin ordu haberlesme aleti olan Enig-
manin sifrelerinin kirilmasinda ve savagin kisalmasinda en biiyiik etkenin
Alan Turing’ te oldugu bilinmektedir (2).

1956 yilinda Darmounth Kolejinde diizenlenen bir yaz okulunda Stanford
Universitesinden McCarthy ilk kez yapay zeka terimini kullanmistir. Yapay
zeka terimi kullanilmadan 6nce Turing’in kullandig terim olan makine zeka-
st terimi kullanilmaktaydi. 1959 yilinda Arthur Samuel tarafindan olusturulan
dama programinda yapay zekanin en fazla kullanilan alanlarindan biri olan
makine 6grenmesi ismi ilk kez kullanilmistir. Bu tarihten itibaren makine 6g-
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Makine 6grenmesi, bilgisayarlarin verilerden nasil 6grendigine odaklanan
bilimsel bir disiplindir. Verimli hesaplama algoritmalarina vurgu yaparak, ve-
rilerden ve bilgisayar biliminden iliskiler 6grenmeyi amaglayan istatistigin ke-
sisim noktasinda ortaya ¢ikar. Istatistik ve bilgisayar bilimi arasindaki bu ev-
lilik, devasa veri kiimelerinden istatistiksel modeller olusturmanin benzersiz
hesaplama zorluklarindan kaynaklanmaktadir. Bilgisayarlar tarafindan kulla-
nilan 6grenme tiirleri, gozetimli 6grenme ve gozetimsiz 6grenme gibi katego-
rilere uygun sekilde siniflara ayrilir. Tipta kullanilan yaygin ML algoritmalarini
arastirdigimizda MLnin 6zellikle bazi branglarda muazzam yol kat edecegi ve
katkilar1 olacag: goriilmektedir. Yapay zeka ve makine 6grenimi, otonom “eDo-
ctors” dan daha ¢ok bilgisayarli klinisyen asistanlar1 yaratma egilimindedir; an-
cak, bu siireci kolaylastirmak i¢in veri tabanlarinin aktif olarak gelistirilmesini
ve entegrasyonunu gerekmektedir.
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