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EVRISIMLI SINIR AGLARI KULLANARAK IMDB FiLM
YORUMLARINDAN DUYGU ANALIZI
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GIRIS

Giinlimiizde internet hizinin yiiksek olmasi ve cep telefonu kullanim siiresinin
artmasindan dolayi kisilerin, internette film izleme siiresi artmistir. Onceki yillar-
da internet bu kadar yaygin olmadig; i¢in filmler hakkinda yapilan yorumlar daha
kolay raporlanabiliyordu. Simdi ise internetin ve teknolojin gelismesiyle bu rapor-
lamalar zorlagmistir. Teknolojinin gelismesiyle milyonlarca kisi filmler hakkinda
diistincelerini sosyal platformlarda belirtmektedirler. Bu yorumlarin olumlu ve
olumsuz olarak gruplanmast istenildiginde, dogal dil isleme destekli duygu analizi
caligmasi 6n plana ¢ikmaktadir.

Duygu analizi ile kisilerin @iriinler veya herhangi bir konu iizerinde ne dii-
stindiikleri olumlu, olumsuz, nétr olarak gruplandirilabilir. Duygu analizinin en
yaygin olarak tweet verileri tizerinde yapildig1 gozlenmektedir. Duygu analizi ile
kisiler, siyasi partiler veya firmalar bu yonde arastirmalar yaparak, dnceden tah-
minler ¢ikarmaya calismaktadirlar. Ornegin, segim zamani atilan tweetlerden si-
yasi liderler hakkindaki goriislerin ne kadar olumlu veya olumsuz oldugu yéniin-
de goriis olusturmak veya hangisinin kazanabilecegini tahmin etmek miimkiin
olabilir. Firmalar tiriinleri hakkinda olumlu ve olumsuz goriislerin istatistiklerini
alarak, olumsuz goriisleri tiriin gelistirme amaciyla kullanabilmektedirler. Akba
yaptig1 yiiksek lisans tezinde, Destek Vektor Makinalari ile yapilan film yorumlar:
calismasindada farkli sonuglar bulunmus ve %71 olarak en yiiksek basar1 oranini
bulmustur(Akba, 2014). Kravvaris ve Kermanidis kisilerin egitimleri ve videolar:
secerken, incelerken daha iyi bir bilgiye sahip olabilmeleri i¢in yapilan yorumlar:
olumlu ve olumsuz olarak gruplandirmaktadir. Boylece egitim ve videolar1 arayan
kisiler i¢in daha net bir bilgi saglamaktadir(Kravvaris & Kermanidis, 2016). Singh
ve arkadaglar1 twitter sosyal medya platformunda Donald Trump ile ilgili tweetle-
ri toplamis ve weka adli programda bir model olusturmugtur. Wekada olusturulan
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Sekil 4. Model egitilirken dogru 6grenme orani

0 T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T T

T
SR S SR S S S S SR SR SR A T NI WSS MEO
TR RSO YNNI NN

Sekil 5. Model egitilirken dogru 6grenme orani

Literatiirdeki diger ¢aligmalar gozlemlendiginde Akbanin yaptig1 benzer bir

calismada %71 basar1 orani bulundugu goriilmiistiir. Modeli egitirken yapilan

testte %75 bagar1 orani ve yapilan farkli bir testte ise %71 basar1 bulundu. Ba-

sar1 oraninin diisiik olmasi incelendi. Yorumlarda duygu icerigi az olan kelime

sayist fazla oldugu igin ve yeteri kadar egitim verisi olmadigindan bagar1 oran

yiikseltilemedi. Basariy1 artirmak {izere film yorumlarina 6zel duygu sozliikleri

olusturularak ve kisaltmalardan kaynaklanan anlam kaybinin azaltmaya yo6ne-

lik iyilestirmeler yapilmasi ve daha biiyiik veri setleri iizerinde egitim yapilmasi

amaclanmaktadir.
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