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GIRIŞ

Yapay zeka (AI) terimi, belirli girdilerden yeni fay-
dalı çıktılar üretmek için kısmi veya tam bağımsız 
şekilde insan zekasına özgü olduğu kabul edilen 
görevleri gerçekleştirebilen hesaplama algoritma-
larını içerir (1). AI, girdileri yorulmadan işleyebi-
len, sonuçları anlayabilen ve mantığını öğrenmek 
ve geliştirmek için yapılandırılmış deneyimleri 
kullanabilen insan zihninin bir bilgisayar simülas-
yonudur (1,2). Yapay zeka, teşhis koyma sürecini 
kolaylaştırabilir, iyileştirebilir, tedavileri uyarla-
maya yardımcı olabilir, kaynakları zamanında ve 
dinamik bir şekilde kullanmaya yardımcı olabilir. 
Radyolojik araştırmalara olan talebin radyologla-
rın sayısını aştığı ve yeni görüntüleme teknikle-
rinin hızlı bir şekilde geliştiği bir çağda, son dö-
nemdeki radyoloji araştırmaları çoğunlukla yapay 
zekaya yönelmektedir (2).

Akıllı davranışı ve eleştirel düşünmeyi simü-
le etmek için bilgisayar kullanma fikri ilk olarak 
1950’de Alan Turing tarafından ortaya atılmıştır 
(3,4). “Computers and Intelligence” kitabında Tu-
ring, bilgisayarların insan zekası yeteneğine sahip 
olduğunu belirtmiştir. Yaklaşık altı yıl sonrasında 
John McCarthy yapay zeka terimini “akıllı ma-

kineler yapma bilimi ve mühendisliği” olarak ta-
nımlamıştır. Yapay zeka (AI), 1950’lerden bu yana 
ilgi konusu olmaya devam etmiştir ancak; sağlık 
alanındaki uygulaması, hasta verilerinin (görün-
tüler ve kayıtlar) güçlü bilgisayar teknolojisi ve 
makine öğrenimine dayalı uç öğrenme algoritma-
ları sayesinde son on yılda teoriden pratiğe doğru 
ilerlemiştir (3,5). Yapay zekanın gelişimi yapay si-
nir ağlarının (YSA) tanımlanmasına dayanmakta 
olup daha sonraki gelişimi (tek katmanlıdan çok 
katmanlı YSA’ya), “hesaplamalı öğrenme model-
leri”, makine öğrenimi ve derin öğrenme kavram-
larını oluşturmaktadır (6).

Makine öğrenimi, girişimsel radyoloji (GR) 
alanında hasta değerlendirmenin birçok yönünü 
geliştirme potansiyeline sahiptir. Makine öğreni-
mi algoritmaları, görüntü analiziyle ilgili görevle-
re yardımcı olmak için önemli bir potansiyele sa-
hiptir (7). Anjiyografi işlemlerinde bu bilgisayarlı 
değerlendirme görevlerini gerçek zamanlı olarak 
gerçekleştirmek için makine öğrenimi algoritma-
larını eğitmek ve uygulamak, operatöre prosedürel 
destek araçları sağlayabilir (8). Bununla birlikte, 
GR’de makine öğreniminin potansiyel uygulama-
ları; hasta seçim modellemesini, tedavi planlaması 
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