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GIRISIMSEL RADYOLOJI
UYGULAMALARINDA YAPAY ZEKA

GIRIS

Yapay zeka (AI) terimi, belirli girdilerden yeni fay-
dali ¢iktilar iiretmek i¢in kismi veya tam bagimsiz
sekilde insan zekasina 6zgili oldugu kabul edilen
gorevleri gerceklestirebilen hesaplama algoritma-
larini igerir (1). Al girdileri yorulmadan isleyebi-
len, sonuglar1 anlayabilen ve mantigin1 6grenmek
ve gelistirmek i¢in yapilandirilmis deneyimleri
kullanabilen insan zihninin bir bilgisayar simiilas-
yonudur (1,2). Yapay zeka, teshis koyma siirecini
kolaylastirabilir, iyilestirebilir, tedavileri uyarla-
maya yardimci olabilir, kaynaklar1 zamaninda ve
dinamik bir sekilde kullanmaya yardimci olabilir.
Radyolojik aragtirmalara olan talebin radyologla-
rin sayisini astigl ve yeni goriintilleme teknikle-
rinin hizli bir sekilde gelistigi bir ¢agda, son do-
nemdeki radyoloji aragtirmalar1 cogunlukla yapay
zekaya yonelmektedir (2).

Akill1 davranisi ve elestirel diisiinmeyi simii-
le etmek igin bilgisayar kullanma fikri ilk olarak
1950de Alan Turing tarafindan ortaya atilmistir
(3,4). “Computers and Intelligence” kitabinda Tu-
ring, bilgisayarlarin insan zekas1 yetenegine sahip
oldugunu belirtmistir. Yaklagik alt1 y1l sonrasinda
John McCarthy yapay zeka terimini “akilli ma-
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kineler yapma bilimi ve mithendisligi” olarak ta-
nimlamistir. Yapay zeka (AI), 1950’lerden bu yana
ilgi konusu olmaya devam etmistir ancak; saglik
alanindaki uygulamasi, hasta verilerinin (goriin-
tiller ve kayitlar) giiclii bilgisayar teknolojisi ve
makine 6grenimine dayali u¢ 6grenme algoritma-
lar1 sayesinde son on yilda teoriden pratige dogru
ilerlemistir (3,5). Yapay zekanin gelisimi yapay si-
nir aglarinin (YSA) tanimlanmasina dayanmakta
olup daha sonraki gelisimi (tek katmanlidan ¢ok
katmanli YSAya), “hesaplamali 6grenme model-
leri”, makine 6grenimi ve derin 6grenme kavram-
larin1 olusturmaktadir (6).

Makine 6grenimi, girisimsel radyoloji (GR)
alaninda hasta degerlendirmenin bir¢ok yoniinii
gelistirme potansiyeline sahiptir. Makine 6greni-
mi algoritmalari, gériintii analiziyle ilgili gorevle-
re yardimci olmak i¢in énemli bir potansiyele sa-
hiptir (7). Anjiyografi islemlerinde bu bilgisayarli
degerlendirme gorevlerini ger¢ek zamanli olarak
gerceklestirmek i¢in makine 6grenimi algoritma-
larini egitmek ve uygulamak, operatore prosediirel
destek araglar1 saglayabilir (8). Bununla birlikte,
GRde makine 6greniminin potansiyel uygulama-
lari; hasta se¢cim modellemesini, tedavi planlamast
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